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ABSTRAK
Sejak pertama kali diperkenalkan fotografi telah berkaitan erat dengan

perkembangan teknologi. Pada awal kemunculannya teknik cetak pada pemotretan
masih terbatas pada jenis warna monochrome sehingga mengakibatkan citra yang
dihasilkan tidak sesuai dengan persepsi manusia, dari jaman dahulu telah banyak
metode yang dikembangkan untuk melakukan transformasi warna pada citra
monochome tersebut, beberapa diantaranya adalah dengan menggunakan cara
manual, berbagai bahan kimia, hingga yang lebih moderen menggunakan perangkat
lunak desain grafis, namun seluruh metode tersebut memerlukan kemampuan
khusus serta waktu yang cukup lama, untuk itu diperlukan sebuah sistem yang
mampu melakukan transformasi warna pada citra monochrome secara otomatis.
Pembuatan sistem pada penelitian ini menggunakan algoritma Generative
Adversarial Network (GAN) yang bertujuan untuk melakukan transformasi pada
citra greyscale warna secara otomatis, metode GAN dipilih karena metode ini dapat
menyelesaikan berbagai masalah image-to-image translation. Pada penelitian ini
peneliti menggunakan dua macam epoch yaitu 20 dan 50, serta terdapat 2 macam
fungsi loss yang digunakan yaitu menggunakan SSIM Loss, dan tanpa
Menggunakan SSIM Loss. Nilai PSNR tertinggi yang didapatkan selama penelitian
ini adalah 58,9.

Kata Kunci: SAGAN, transformasi warna, citra, Deep Learning, SSIM.
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